Faktor Analizi

* Faktor analizi (FA) bir veri azaltma yontemidir. Bunu, gézlemlenen
degiskenlere (acik degiskenler) yansiyan altta yatan gozlemlenemeyen
(gizli) de”ifkenleri arayarak yapar. Faktor analizi yapmak igin
kullanilabilecek bircok farkli yontem vardir (temel eksen faktord,
maksimum olabilirlik genelle?tirilmi§ en klicuk kareler, agirliklandirilmamis
en klicuk kareler gibij, Ayrica faktorlerin ilk cikarilmasindan sonra
yapilabilecek bircok farkli rotasyon tiiri vardir; faktorlerin korelasyonlu
olamayacagi kisitlamasini getiren varimax ve equimax gibi ortogonal
rotasyonlar ve faktorlerin birbiriyle korelasyonlu olmasina izin veren
Bromax gibi egik rotasyonlar. Ayrica cikarmak istediginiz faktor sayisini da

elirlemeniz gerekir. Faktor analitik tekniklerinin ve se¢eneklerinin sayisi

0z onune alindiginda, farkli analistlerin ayni veri setini analiz ederken ¢cok
arkli sonuclara ulasmasi sasirtici degildir. Ancak, tim analistler basit bir
yap! aramaktadir. Basit yapi, her bir degiskenin bir ve yalnizca bir faktore
yuksek oranda yuklendigi bir sonug 6runttsudur.



* FA icin bir dizi yaygin kullanim vardir: (a) cok sayida degisken olctlintz
(6rnegin, bir ankette 7-8 soru/ifade olarak temsil edilen 7-8 degisken) ve
bazi degiskenlerin ayni temel yapiyi (6rnegin, depresyon) olctigiline
inaniyorsunuz. Bu degiskenler yiksek korelasyona sahipse, élcum olceginize
(0rnegin anketinize) yalnizca yapiyi en yakindan temsil ettigini
distindliginiz degiskenleri dahil edip digerlerini ¢cikarmak isteyebilirsiniz;
(b) yeni bir 6lcim 6lcegi (6rnegin bir anket) olusturmak istiyorsunuz, ancak
dahil ettiginiz tim degiskenlerin ilgilendiginiz yapiyi (6rnegin depresyon)
Olcup 6lcmediginden emin degilsiniz. Bu nedenle, élctligliniiz yapinin tim
degiskenlerinize (veya sadece bazilarina) 'yiklenip yiklenmedigini' test
edersiniz. Bu, sectiginiz bazi degiskenlerin ilgilendiginiz yapiyi yeterince
temsil edip etmedigini ve yeni 6lcim dlceginizden cikarilmasi gerekip
gerekmedigini anlamaniza yardimci olur; (c) mevcut bir 6lcim olceginin
(0rnegin bir anket) daha az madde (6rn, ¢ctinkt bu tir maddeler gereksiz
olabilir (yani, birden fazla madde ayni yapiyi dlcliyor olabilir) ve/veya
doldurulma olasihigi daha yuksek bir 6lcim dlcegi olusturma arzusu olabilir
(yani, yanit oranlari daha kisa anketlerde daha yiksek olma egilimindedir).



Faktor analizi blayuk bir orneklem blyuklGgu gerektiren bir tekniktir. Faktor analizi, ilgili
degiskenlerin korelasyon matrisine dayanir ve korelasyonlar stabilize olmadan once
genellikle biyik bir érneklem buyiklugine ihtiyac duyar. Orneklem biyuiklugine iliskin
literatlrde: 50 vaka cok zayif, 100 zayif, 200 orta, 300 iyi, 500 cok iyi ve 1000 veya daha
fazlasi mikemmeldir. Genel bir kural olarak, hesaplama zorluklarindan kaginmak icin
degisken basina en az 10 gézlem gereklidir.



Varsayimlari

* Varsayim #1: Surekli duzeyde olctlmesi gereken birden fazla
degiskeniniz var (sirali degiskenler cok sik kullanilsa da)

* Varsayim #2: Tum degiskenler arasinda dogrusal bir iliski olmasi
gerekir. Bu varsayimin nedeni, PCA(Temel bilesenler analizi)'nin
Pearson korelasyon katsayilarina dayanmasi ve bu nedenle
degiskenler arasinda dogrusal bir iliski olmasi gerektigidir



* Varsayim #3: Ornekleme yeterlili§ine sahip olmalisiniz; bu, FA'nin giivenilir bir
sonug Uretmesi icin yeterince blyuk orneklem boyutlarinin gerekli oldugu
anlamina gelir. Bircok farkl kural dnerilmistir. Bunlar temel olarak mutlak bir
orneklem buyuklGginin onerilip onerilmedigine veya 6rnekleminizdeki degisken
sayisinin bir katinin kullanilip kullanilmadigina bagl olarak farklilik gosterir. Genel
olarak, minimum 6rneklem buiyukligu olarak en az 150 vaka veya degisken basina
5 ila 10 vaka énerilmektedir. Ornekleme yeterliligini tespit etmek icin (KMO)
Ornekleme Yeterliligi Olciimu yapili. KMO 0 ile 1 arasinda deger alir 1 e ne kadar
yakinsa orneklem o kadar faktor analizine uygundur. KMO degerinin 0,50 den

biyik olmasi gerekir. | Olgiit

| Aciklama
1,00 < KMO <£0,90 - miikemmel
0,90 < KMO <0,80 -2 1yl
0,80 < KMO <£0,70 -> orta diizey
0,70 < KMO < 0,60 -2 zayif
0,60 < KMO - koti
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* Varsayim #4: Verileriniz veri indirgemeye uygun olmalidir. Etkili bir
sekilde, degiskenlerin daha az sayida bilesene indirgenebilmesi icin
degiskenler arasinda yeterli korelasyona sahip olmaniz gerekir. SPSS
Statistics tarafindan bunu tespit etmek icin kullanilan yontem
Bartlett'in kuresellik testidir. Bartlett testi veri matrisinin birim matris
olup olmadigina, degiskenler arasindaki Korelasyonun yeterli olup
olmadigina karar verir. Tum korelasyon katsayilari sifirdir bos
hipotezini test eder. P value degeri < 0,05 ise veri seti faktor analizi
icin uygundur.

* Varsayim #5: Onemli aykiri degerler olmamalidir. Aykiri degerler
onemlidir cinkd bunlar sonuclariniz Gzerinde orantisiz bir etkiye sahip
olabilir. SPSS Statistics, aykiri degerlerin ortalamadan 3 standart
sapmadan daha bulyuk bilesen puanlari olarak belirlenmesini
onermektedir
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Ornek Dondidrme Yontemi — Derste Ayrintili
Anlatilacaktir.
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